CHU, Paris;
DREES, Paris;
CHU, Bordeaux;
CHU, Clermont-Ferrand
CHU, Grenoble;
CHYU, Lille;

CHU, Lyon;

CHU, Rennes;

HU, Toulouse;




Les Données Hospitalieres
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Données Médicales: Patrimoine
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Demographie

Imagerie

Informations consignées / recoupées / vérifiées par des professionnels de
santé.
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Modeles de Données Médicaux
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Un potentiel Caché

Causes

» DPI: données fiables

>

Outil simple / immédiat pour I'utilisateur

v

Adaptabilité aux pratiques
» Données a caractere sensible

Conséquences

» Modéle OLTP (Codd)
» Données manquantes, doublons, erreurs

» Données non standardisées

» Acceés reglementés

\

— Comment obtenir OLAP, qualité, standardisé et sécurisé?
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INTERCHU

Un groupe de travail collaboratif

Approche groupée autour d’'un modele commun de
données
» Partage des terminologies

» Partage des retro-ingénieries

» Partage des développements
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Modéle Commun de Données OMOP
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Alignement structurel

un formalisme pour le schéma des tables

» 13 tables cliniques, 3 tables sur le systéme de soin, 2 sur les aspects
économiques

I Person I
Observation_period helalth system data | Standardized meta-data

,,)i Location I Care_site CDM_source

‘I,] Pro
Death

7*)[ Payer_plan_period I
le

i

Concept

Vocabulary

Visit_occurrence -
Domain

cal data

Procedure occurrence [« A 4 Concept_class

s
¢
S2IWOU023 Y3|eay
pazipiepueis

@
@
]
[ conceprass | 3
o
o " #—F jig :
Concept_relationship =
§ Drug_exposure |23 A ,E
E \,_I: Relationship 5
o ; &
H oo | g
5 g -
e — ono! o Concept_ancestor o
Condition_occurrence 3 =
=" == Source_to_concept_map
Measurement e — —
Condition_era I 3 ]
Not = ‘=" a Drug_strength
ote = Za
rug_era I
Obscrvation L8 =) Cohort_definition
H
Dose_era = " —
g — & || v ]
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Alignement structurel

exemple : la table des visites

visit_occurrence_id
person_id
visit_start_date
visit_start_datetime
visit_end_date
visit_end_datetime
visit_type_concept id
provider_id
care_site id
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Alignement conceptuel

un formalisme pour les terminologies %@

tomoc

suouEn

Haitiex

SouEn
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Alignhement conceptuel

exemple : une ligne dans la table concept

CONCEPT_ID 4108832 CONCEPT_ID 2002201945
CONCEPT_NAME Atrial fibrillation and flutter CONCEPT_NAME fibrillation et flutter auriculaires
DOMAIN_ID condition DOMAIN_ID condition
VOCABULARY_ID SNOMED VOCABULARY_ID SNDS - cim10
CONCEPT CLASS_ID | Clinical Finding CONCEPT_CLASS_ID | EMPTY
STANDARD_CONCEPT | S STANDARD_CONCEPT
CONCEPT_CODE 195080001 CONCEPT_CODE 148
VALID START DATE 1970-01-01 VALID_START DATE | 2019-06-06
VALID END DATE 2099-12-31 VALID_END_DATE 2099-01-01
INVALID REASON INVALID_REASON

Table: Concept standard Table: Concept local
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OMOP: quelles limites ?

» Un modele opensource centré sur la SNOMED-CT avec
license payante

» Colt d’entrée élevé

» Des spécificités francaises

Solutions : Travail commun pour un alignement francais

& 8 wwm X logou

11037629 =~
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Les apports d’'OMOP
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L'approche multicentre

exemple: le Federated Learning

MODELE
COMMUN

7 TN\

I -+ e - I+

L Ll i L Ll i =

Figure: Apprentissage fédéré d’'un modéle d’apprentissage
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Des outils partageables

Visualisation, cohortes, préparation des données

OHDSI Heracles
i Matching Population: MiniSentinel replication - warfarin new users

Refresh
Condition

nMDGD (APS) *
Runner

‘Hasmamages
Hadmorrage

Gastrointestinal hemarrhage

-
S ———— o

Urug Exposures

Drugs by Index Population by Gender & Population by Race & Population by Ethnicty &

Heracles Heel

Measurements P 4

Observation Periods

ok s

person

Procedures

.  Procedures by Index

Visits

Figure: Achille, construction d’indicateurs aggrégés et visualisations

Datathon INTERCHU Omop




Etudes

Réplication d’'études en multi-centre

Type 2 Diabetes Mellitus CCAE A Hypertension cumc D Depression

[r— ] Gtaiopram [l
— “ Usinopr P
ey \ meoprool Il |l

CPRD B amiodpine [l
piogitazone [l Furosemide [l Escitacpram [l
. \ >
stagiptn W w ) rosaron Bl Fluoxetne [l
gmiie W T Trazodone [l
ciipzice [l valsartan [l veniataxine [l
wosiitazore Wl = carvediol [l auloxeine [l
Gypunce
Insuin,Glargin, Human o
i o : Amicptyine [l
erenatie Ramipri
"
[EYEY P — benszepri [l vinazapine [l
nsuin, Aspar, Homan [l omesaran [l Desveniataxine [l
swagipn Il = Nortrptyine [l
Clondine [l poxepin [l

Fig. 3. For each disease, diabetes (4-C), hypertension (D-F), and depression (G-), the inner circle shows the first relevant medication that the patient took, the
second circle shows the second medication, and so forth. Three data sources are shown for each disease; the data source abbreviations are defined in Table 2.

Figure: G. Hripcsak et al., "Characterizing treatment pathways at scale
using the OHDSI network", Proc Natl Acad Sci U S A, vol. 113, n 27, p.

73297336, juill. 2016
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Etudes

Des méthodologies et des codes transparents et mutualisables

Open Data + Analytics + Domain expertise Garamie

evidence

science

Open Enable users

source todo
software something

Standardized, transparent workflows
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Datathon

Datathon INTERCHU Omop



Datathon Factory

Compétitions ouvertes sur les données

Principe Général
» proposer un challenge

» publier un jeu de données synthétique
» mettre au point des jeux de train/test
» lancer le code des participants

» renvoyer les résultats

:-) Données réelles, multicentrique
;-0 Sécurisé, scalable
:-O Dématerialisé / sur place

:-( Boite noire, debugging
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Datathon Framework

Organisation

€ ZULIP

# Tous les messages
= Messages privés
@ Mentiens

* Messages favoris

CANAUX
# datathon - teams

Team FCD

challenge task

OMOP-COM presentation

welcome

salut

plus de sujets

FHIR

general

o

o w

- =

MNotification Bot
Adrien PARROT  renamed stream Datathon - teams to datathon -
teams

_ OMOP-CDM presentation

Jim Tyhurst

Le README.md du project datathon # dit quil y aura une
«OMOP-COM presentation and challenge presentation
22/07/2013». Comment peut-on assister  ces présentations? Elles
serent 3 quelle heure?

Adrien PARROT

& maniour lim

O reteo [

e st v s

RAMP

« RAPID challenge
& RAPID 2018 challenge, nUmBer of pAMNCipants = 22, nun
or score vs time plot
+ RAPID 2018 challenge, number of participants = 2, numl
for score vs fime piot
- Mechanics classification
+ Sacky M2 Data Camp 201819, Der of partic
1.148. click here for score vs time phot
- Solar wind classification
o Sackay M2 Data Camp 2018/10, number of participants -
0.17, click here for score vs time plot
= Solar wind hackathon, numier of partcipants = 58, num
for score vs time piot
« Storm intensity forecast
o CIZ0LE hackaton, number of parbicipants = 47, number o

5 s time piot

o initial hackaton, number of particpants = 14, number of

]

o Geilo Winter Schoal 2018 challenge, number of participa
PR ——

.

S covs s e s s Pk
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Datathon

Qu’est ce qui est disponible ?

Jeux de données OMOP publics
» MIMIC-OMOP

» Synpuf (synthetiques)

Jeux de données OMOP

PERSON, VISIT_OCCURRENCE, CONDITION_OCCURRENCE,
PROCEDURE_OCCURRENCE, DRUG_EXPOSURE ...

» APHP : 13M de patients
» Rennes: 1.3M de patients

» Drees : SNDS échantillon, 4 millions de personnes sur 10
ans

— 20k patients pour le train/test dans ces centres



OMOP Terminologies

L'avancement du groupe interChu %@\
\
Centres Vocabulaires Total Mappés (%)
Bordeaux | Cim10, ccam 20467 | 9 653 (47%)

OSIRIS ATC, ICD03, medra, | 8622 1 336 (15%)
urls, loinc, fhir, uicc

Lille cim10, ccam 37 113 | 12927 (34%)

Paris Anabio, antibio, ccam, | 83 246 | 35 921 (43%)
cim10, ghm

Rennes Adicap, ccam, ciml0, | 72994 | 20 421 (27%)
laboratoire

Toulouse | ccam, cim10, médica- | 31995 | 2 106 (6%)
ments

SNDS cim10, «cipl3, ccam, | 48 884 | 16 996 (34%)

Ipp, nabm, ald, pmsi
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Une premiere tache proposée

Déduplication des Patients

Pairwise
comparison
Feature
extraction S S
. Pairwise comparison Labels
( Patient features |
idt | ugid_1) id1, id5 | gammal(idi, id5) 1]
id2 | u(id_2) id3, id4 | gamma(id3, id4) 1
id3 | u(id_3) - - .
ida | u(id_4) Classifier
\Jd5 | u(id_5) \\ _/
Pair matching
Blocking

Figure: Entity Resolution en 4 étapes
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Comment participer ?

Plusieurs niveaux d’'implications

» Proposer des challenges ou y participer
» Faire partie des centres
» Mapper des concepts
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Ressources

v

Le forum https://interchu.zulipchat.com

v

Le git https://framagit.org/interchu

v

Le challenge https://interchu.frama.io/website/
» La communauté OMOP https://forums.ohdsi.org/
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Questions ?

nterchu@riseup.net
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